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ALTERNATIVE A LA MODELISATION DE LA DYNAMIQUE DES MATIERES EN
SUSPENSION DANS LES AFFLUENTS DU RHONE
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AIDER LA DETECTION
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AIDER LA DETECTION D’ANOMALIES DE CONCENTRATION EN 137CS DANS LES
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AIDER LA DETECTION D’ANOMALIES DE CONCENTRATION EN 137CS
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AIDER LA DETECTION D’ANOMALIES DE CONCENTRATION EN 137CS
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1.3

RECONSTRUIRE ET PREDIRE LES
GRANDES TENDANCES ANNUELLES
DES CONCENTRATIONS DE
CONTAMINANTS DANS LES
SEDIMENTS A LEXUTOIRE DES
GRANDS FLEUVES DE FRANCE
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RECONSTRUIRE ET PREDIRE LES GRANDES TENDANCES ANNUELLES DES CONCENTRATIONS DE
CONTAMINANTS DANS LES SEDIMENTS A L’EXUTOIRE DES GRANDS FLEUVES DE FRANCE
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APPRENTISSAGE POUR HRHN : CALIBRATION DES
PONDERATIONS SUR LE RHONE
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RECONSTRUIRE ET PREDIRE LES GRANDES TENDANCES ANNUELLES DES CONCENTRATIONS DE
CONTAMINANTS DANS LES SEDIMENTS A L’EXUTOIRE DES GRANDS FLEUVES DE FRANCE

Prédiction des concentrations en ¥’Cs dans les sédiments sur le Rhone et la Seine, par le modéle
HRHN et mesures de I'archive sédimentaire associée

n

_— :Observationf
= Prediction | 160

. f .
A
S L 20 1

@ Observation
@ Prediction

140 A
120 A

SEINE

100 A

Ba/kg

80 A

60 1

40 4

0+ T T T T T T T T T T
1955 1960 1965 1970 1975 1980 1985 1990 1995 2000 2005

Travaux de Kathleen Pelé

@ AsNR

L’INTELLIGENCE ARTIFICIELLE AU SERVICE DE LA RADIOPROTECTION

SFRP JUIN 2025 14



RARETE DES DONNEES
ENVIRONNEMENTALES :
GENERATION DE DONNEES ET
TRANSFER LEARNING




TECHNIQUE DE GENERATION DE
DONNEES
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TECHNIQUE DE GENERATION DE DONNEES

AN EMPIRICAL SURVEY OF DATA AUGMENTATION FOR TIME SERIES CLASSIFICATION WITH NEURAL NETWORK, BRIAN KENJI
IWANA, SEIICHI UCHIDA (2021)
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PREDICTION DES CONCENTRATIONS EN 137CS DANS LES SEDIMENTS SUR
LE RHONE ET LA LOIRE, PAR LE MODELE HRHN ET MESURES DE L’ARCHIVE
SEDIMENTAIRE ASSOCIEE
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2.2

TECHNIQUE DE TRANSFER
LEARNING APPLIQUEE SUR LA
PREDICTION DES
CONCENTRATIONS DE MES
DANS L’ARDECHE
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TECHNIQUE DE TRANSFER LEARNING APPLIQUEE SUR LA
PREDICTION DES CONCENTRATIONS DE MES DANS L’ARDECHE
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TECHNIQUE DE TRANSFER LEARNING APPLIQUEE SUR LA
PREDICTION DES CONCENTRATIONS DE MES DANS L’ARDECHE
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VERS L’INTELLIGIBILITE DES
MODELES BASES SUR LES
DONNEES OU IA EXPLIQUE-TOI !




VALEURS DE SHAPLEY
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EFFETS LOCAUX ACCUMULES
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Influence of Top 2 Variables per Year

1.50 A1

1.25 A1

1.00 1

0.75 1

Average ALE value

o o
N (9,
w o

A

0.00 [ “. TTEEe wy  w= w g

ACCUMULATED LOCAL EFFECTS i
I
|

Predicted vs Observed 137Cs Concentratlons

175 A

150

125 A

100 A

75 A

50 1

137Cs concentration (Bg/kg)

—— Observation
— Prediction

@ Asnr

xg%g

(o ° 2

Travaux de Kathleen Pelé

RESULTATS: ARCHIVE DU RHONE 1920-2008
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POINTS PRINCIPAL DE L'INTERPRETATION DE LALE
Y

Tedd

Principal facteur expllquanf Té contamination au césium-137 durant

Lessivage : %

Dominant en 1986 (caractéristique Tchernobyl) : un transfert controlé par les précipitations et
le ruissellement.

Inventaire : a6i

Mémoire environnementale : stock résiduel de césium-137 dans I'environnement, mobilisable
par érosion ou crue

Débit : _..-J,;

Joue un r6le modulateur : atténue ou amplifie I'effet d'autres variables selon le contexte
hydrologique.

Rejet :

Dominance identifiée uniqguement lorsque les données sont précises et bien renseignées.
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